INSTITUTO POLITECNICO NACIONAL

SECRETARIA DE INVESTIGACION Y POSGRADO

DIRECCION DE POSGRADO

INSTRUCTIVO para el correcto llenado del formato SIP-30,
Registro o Actualizacion de Unidades de Aprendizaje (UAP)

SIP-30

El formato SIP-30 es un formulario PDF interactivo, el cual puede ser completado en forma electrénica con un lector de archivos PDF (Adobe Reader 9 o superior).
Para facilitar la identificacion de los campos del formulario, haga clic en el botdn Resaltar campos existentes, en la barra de mensajes del documento. Si lo prefiere,
puede imprimir el formato y completarlo a maquina de escribir o a mano.

El nombre de los campos y las areas designadas para requisitar la informacién son autoexplicativos; sin embargo se tienen instrucciones especificas para campos de
interés especial:

CAMPO INSTRUCCIONES
1.5 NUmero de semanas por Es el nimero de semanas lectivas efectivas al semestre, indicadas en el acuerdo de creacién del programa académico o en
semestre del programa alguna actualizacion posterior del programa. En caso de haber tenido una actualizacion en este sentido, la misma debera
haber sido presentada y avalada en reunion del Colegio de Profesores de la Unidad Académica, ademas de haber sido
aprobada por la SIP. El rango de semanas lectivas al semestre es minimo 15 y méaximo 18.

1.7 Tipo de horas Las unidades de aprendizaje, en cuanto a las horas asignadas, estan clasificadas como: Tedricas, Practicas y Teodrico-
practicas. Estas denominaciones son excluyentes, es decir, las unidades de aprendizaje solo pueden ser de un solo tipo, no
pueden tener horas combinadas.

1.8 Numero de horas - semana Es el nUmero de horas asignadas para ser impartida la Unidad de Aprendizaje a la semana.

1.8 Total de horas al semestre Es el nimero de horas totales a impartir de la Unidad de Aprendizaje al semestre. Se calcula multiplicando el campo 1.5
(Numero de semanas) por el campo 1.8 (Nimero de horas-semana)

1.9 Créditos (Reglamento de FORMULA DE CALCULO

Estudios de Posgrado 2006)
A B
Este campo se calcula Tino de C D L . Numero de créditos Crédit
automdticamente cuando el Ipo de Lurso :raaonlmmlma en asignados por cada recrtos
formato se requisita oras alasemana hora
electrénicamente Tedrico 2 2 A*B
Tedrico-practico 4 2 A*B
Seminario 2 1 A*B
Practico 4 1 B * (Horas totales)
Sin exceder de 12 créditos al semestre.
Estancia 8 Se computara B * (Horas totales)
globalmente segun su Sin exceder de 8 créditos al semestre.
importancia en el plan
de estudios y a juicio
del Colegio
correspondiente
No deben asignarse fracciones, los créditos deben redondearse.
1.9  Créditos SATCA FORMULA DE CALCULO
Este campo se calcula
automéaticamente cuando el Tipo de Curso Criterio Créditos
formato se requisita — —
. 4 Tedrico 16 hrs. = 1 crédito (horas totales / 16)
electrénicamente — — .
Tedrico-practico 16 hrs. = 1 crédito (horas totales / 16)
Préctico 16 hrs. = 1 crédito (horas totales / 16)
Seminario 16 hrs. = 1 crédito (horas totales / 16)
Estancia 50 hrs. = 1 crédito (horas totales / 50)
No deben asignarse fracciones, los créditos deben redondearse.
3.2 Temario Debe organizarse por temas y subtemas, indicando la dedicacién de horas en la segunda columna. La suma de horas

debe coincidir con las horas indicadas en el campo (1.6) y debera indicarse al final del desglose del temario.

Para Mayor informaciéon Consultar las siguientes paginas WEB:

El formato SIP-30 deberd estar firmado por el Director o Jefe de la Seccion de Estudios de Posgrado e Investigacion de la Unidad Académica. La ausencia de

dicha firma invalida la solicitud.

http://www.aplicaciones.abogadogeneral.ipn.mx/reglamentos/rgto _posgrado.pdf
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- NUEVAS O ACTUALIZACION -

Tipo de solicitud

SIP-30

Nueva UAP O Actualizacion @
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NOMBRE DEL PROGRAMA: [ Maestria en Ciencias de la Computacién ]
COORDINADOR DEL PROGRAMA: [ Dr. Amadeo José Arglielles Cruz

NOMBRE DE LA UAP: [ Mineria de datos | J
CLAVE: [ ] (Para ser llenado por la SIP)

NUMERO DE SEMANAS POR SEMESTRE DEL PROGRAMA:

TIPO DE UAP: OBLIGATORIA O OPTATIVA @

TIPO DE HORAS: TEORl’A@ PRACTICAO TEORICO - PRACTICAO SEMINARIO O
NUMERO DE HORAS - SEMANA: @ TOTAL DE HORAS AL SEMESTRE: ‘ 72 ]

CREDITOS (Reglamento de Estudios de Posgrado 2006): ‘ 8 ] CREDITOS SATCA ‘

FECHA DE ELABORACION DEL PROGRAMA DE LA UAP: [ 29 I 5 I 2015 ]
DD MM AAAA

SESION DEL COLEGIO DE PROFESORES EN QUE SE ACORDO [Extrarordinaria No.3] FECHA: [ 13 I 11 I 2013]

LA IMPLANTACION DE LA ASIGNATURA: DD MM AAAA

ESTANCIAO
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DATOS DEL PERSONAL ACADEMICO A CARGO DEL DISENO O ACTUALIZACION DE LA UAP

COORD. DEL DISENO O ACTUALIZACION DE LA UAP:

[ Dr. Gilberto Lorenzo Martiinez Luna ] CLAVE: 10054-EF-1

PROFESORES PARTICIPANTES EN EL DISENO O ACTUALIZACION DE LA UAP: (MAXIMO 4)

[ Dr. Adolfo Guzman Arenas ] CLAVE:
[ ) awe [
[ ) awe [
[ T

DESCRIPCION DEL CONTENIDO DEL PROGRAMA DE LA UAP

OBJETIVO GENERAL:

r

Estudiar metodologias orientadas al analisis de datos en grandes almacenes o bodegas de datos (Data Warehouse). Se describen los
problemas en las operaciones (extraccion, limpieza y carga) para la creacion y mantenimiento de estas bodegas de datos con
herramientas especializadas (conocidas como ETL). Enfatizando el disefio de nuevas estructuras de datos a usar en el almacén.
Estudiar cémo se realizan consultas en grandes volumenes de datos, asi como su organizacién para agilizar la respuesta y el calculo
de agregados, El estudio de las distintas formas de andlisis de datos para extraer informacion se llevara a cabo, revisando diferentes
modelos matematicos que permiten diseiar y unir herramientas con las tecnologias Procesamiento Analitico en Linea y la Mineria de
Datos.

.

COMPETENCIAS DEL PERFIL DE EGRESO A LAS QUE CONTRIBUYE:

P
Competencias para la creacidn de herramientas conocidas como ETL, su uso y los correspondientes algoritmos para las tareas que

ellas desempefian.

Competencia para la tareas de creacion de cubos de datos y el analisis de su contenido, utilizando algoritmos acorde al tipo de
informacién a almacenar y dependiente de su utilizacion.

Competencia para la creacion y el disefio de bodegas de datos y el analisis de su contenido utilizando algoritmos acorde al tipo de
informacién a almacenar y dependiente de su utilizacion.

Competencia para el disefio de algoritmos de Mineria de Datos como la deteccion de patrones frecuentes, generacion de reglas de
asociacion, clasificacion supervisada y clasificacidon no supervisada (clustering), asi como la facilidad de utilizar herramientas que
implementan estas técnicas.
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SIP-30

TEMAS Y SUBTEMAS HORAS ‘

1. Introduccidn.

1.1 Qué motiva la mineria? ¢ Por qué es importante?
1.2 ¢ Qué es la mineria de datos?

1.3 Mineria de datos—¢,Sobre que tipos de datos?

1.4 Funciones de mineria de datos ¢ Qué tipo de patrones pueden ser minados?

1.5 ¢ Todos los patrones son interesantes?
1.6 Clasificacién de los sistemas de mineria de datos
1.7 Mineria de datos primitivos de tareas

1.8 Integracion de un sistema de extraccion de datos con una base de datos o Sistema de Bodega de Datos

1.9 Los grandes debates de mineria de datos

2. Preprocesamiento de datos

2.1 ¢ Por qué Preprocesar los datos?

2.2 Descripcién del resumen de los datos

2.3 Limpieza de datos

2.4 Integracién de datos y la transformacién.

2.5 Reduccion de Datos.

2.6 Datos de discretizaciéon y concepto de jerarquia de la Generacion
3. Bodega de Datos y Tecnologia OLAP: Una vision general

3.1 ¢ Qué es una Bodega de Datos?

3.2 Un modelo de datos multidimensional

3.3 Arquitectura de una Bodega de Datos

3.4 Implementacion de Bodegas de Datos

3.5 De la Bodega de Datos a la Mineria de Datos

4. Céalculo de cubo de datos y generalizacién de datos

4.1 Métodos eficientes para el célculo de los cubos de datos

4.2 Desarrollo de cubos de datos de cubos y de Tecnologia OLAP

4.3 Induccién orientada por el atributo, un método alternativo para la generalizacion de datos y descripcién del concepto

5. Minando patrones frecuentes, asociaciones y correlaciones
5.1 Conceptos basicos y una revision rapida

5,2 Métodos de minado eficiente y escalable para conjuntos frecuentes de elementosl

5.4 Del minado a él andlisis de correlacion

5.5 Minando asociaciones basadas en restricciones
6. Clasificacién y Prediccion

6.1 ¢ Qué es la clasificacion? ¢ Qué es la prediccién?

2

12

12

12

12
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TEMAS Y SUBTEMAS HORAS

6.2 Cuestiones sobre la clasificacion y prediccién

6.3 Clasificacion por induccién de un arbol de decisiéon

6.4 Clasificacion Bayesiana

6.5 clasificacion basada en reglas

6.6 Clasificacion por Retropropagacion

6.7 Maquinas de soporte vectorial

6.8 Clasificacion asociativa: Clasificacion por Analisis de la Regla la Asociacion
6.9 Aprendizaje Lazy (o el aprendizaje a partir de sus vecinos)

6.10 Otros métodos de clasificacion

6.11 Prediccion

6.12 Precision y Medidas de error

6.13 Evaluacion de la exactitud de un clasificador o Predictor

7. Andlisis de conglomerados (agrupamientos) 14
7.1 ¢ Qué es el analisis de conglomerados?

7.2 Tipos de datos en analisis de conglomerados

7.3 Una categorizacion de los métodos principales de conglomerados
7.4 Métodos de particionamiento

7.5 Métodos jerarquicos

7.6 Métodos basados en densidad

7.7 Métodos basados en Grid

7.8 Métodos de conglomerados basados en modelos

7.9 Conglomerados en datos con alta dimensionalidad

7.10 Analisis de conglomerados basados en restricciones

7.11 Andlisis de anomalias

Total de horas 72
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3.4 REFERENCIAS DOCUMENTALES:

{Jiawei Han and Micheline Kamber , “Data Mining: Concepts and Techniques”, 2nd ed. The Morgan Kaufmann Series in Data Management Systems, Jim Gray,\
Series Editor , Morgan Kaufmann Publishers, March 2006. ISBN 1-55860-901-6.

2. Fayyad, U.M., Piatetsky-Shapiro, G. “Advanced in Knowledge Discovery and Data Mining”, AAAI Press, 1996.

3. Chen, Z. “Intelligent Data Warehousing”, CRC Press, Boca Raton, FL, 2001.

4. Witten, lan H., Frank, Kaufmann., Kaufmann, Morgan. “Data Mining: Practical Machine Learning Tools and Techniques”. (Second Edition), June 2005.

-

3.5 PROCEDIMIENTOS O INSTRUMENTOS DE EVALUACION A UTILIZAR:

éevaluacién del curso sera con base en los siguientes criterios: \
Tres examenes 40% para la calificacidn final

Presentacién de articulos de investigacion 20% para la calificacion final

Tareas y su presentacion 20% para la calificacion final

Programas y su presentacion 20% para la calificacion final

La asistencia, la entrega de tareas y las presentaciones son determinantes para poder adquirir los conocimientos de este curso. No solo hay evaluacién en los
examenes, también en las presentaciones de las asignaciones a los alumnos.
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	Referencias: 1.  Jiawei Han and Micheline Kamber , “Data Mining: Concepts and Techniques”, 2nd ed. The Morgan Kaufmann Series in Data Management Systems, Jim Gray, Series Editor , Morgan Kaufmann Publishers, March 2006. ISBN 1-55860-901-6.

2. Fayyad, U.M., Piatetsky-Shapiro, G. “Advanced in Knowledge Discovery and Data Mining”, AAAI Press, 1996.

3. Chen, Z. “Intelligent Data Warehousing”, CRC Press, Boca Raton, FL, 2001.

4. Witten, Ian H., Frank, Kaufmann., Kaufmann, Morgan. “Data Mining: Practical Machine Learning Tools and Techniques“. (Second Edition), June 2005.


	Evaluacion: La evaluación del curso será con base en los siguientes criterios:

Tres exámenes                                                    40% para la calificación final
Presentación de artículos de investigación   20% para la calificación final
Tareas y su presentación                                  20% para la calificación final
Programas y su presentación                          20% para la calificación final

La asistencia, la entrega de tareas y las presentaciones son determinantes para poder adquirir los conocimientos de este curso. No solo hay evaluación en los exámenes, también en las presentaciones de las asignaciones a los alumnos.
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